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Case Presentation 
Screening Models 

استفاده از روش هاي داده كاوي  
 براي ساخت مدل  غربال گري

 رتينوپاتي نارسي 
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مدلسازي

هدفمتغیرcategoricalساختاربهتوجهباسازيمدلها،دادهکیفیتتاییدازپس•
.شدانجام

آموزشیهايدادهگروهدوبه(stratified)خوشهايصورتبههادادهمجموعه•
.شدندتقسیمهدفمتغیراساسبر(%30)ارزیابیو(70%)

.شداستفادهClementine12و(2.3.1نسخه)KNIMEافزارنزمازسازيمدلبراي•
وDecision tree،Fuzzy rule،Naïve Bayes،SOTAمتد5باسازيمدل•

PNNشدانجام. 
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مدلسازي
فرآیندوجریانساختمدلها
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مدلسازي
متغیرهايمورداستفادهدرهریکازمدلها 

 متغیرهای استفاده شده در مدل مدل

 درختتصمیم

(Decision tree) 
 سنبارداري،وزنتولد

 قاعدهفازي

(Fuzzy Rule) 

سنبارداري،سابقهسقط،آپگاربدوتولد،باروريباروشهاي
 کمکی

Naïve Bayes 5سنبارداري،وزنتولد،جنس،آپگاربدوتولد،آپگاردقیقه 

الگوریتمدرختیخودسازمانیافته
(SOTA) 

 5سنبارداري،وزنتولد،جنس،آپگاربدوتولد،آپگاردقیقه

 شبکهعصبیاحتمالی

(PNN) 
 5سنبارداري،وزنتولد،جنس،آپگاربدوتولد،آپگاردقیقه
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ارزیابی

ارزیابیو(%70)آموزشیهايدادهگروهدوبهstratifiedصورتبههادادهمجموعه•

.شدندتقسیمهدفمتغیراساسبر(30%)

 مدل

ت
حساسی
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ويژگ
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تع
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در م

 

ح زير نمودار
سط

 

A
U

C
 

 درختتصمیم

(Decision tree) 
0.991 0.244 2 0.875 

 قاعدهفازي

(Fuzzy Rule) 
0.987 0.532 4 0.906 

Naïve Bayes 0.956 0.172 5 0.815 

الگوریتمدرختیخودسازمان
 (SOTA)یافته

0.935 0.132 5 0.814 

 شبکهعصبیاحتمالی

(PNN) 
0.832 0.161 5 0.765 
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2-مدلسازي
ارتقايمدلکاربردي

باتوجهبهامکانشناختسادهنحوهعملکردمدلدرختتصمیموامکانبهکارگیري•
.آنبهوسیلهافرادبدوننیازبهرایانه،اینمدلموردبررسیبیشتريقرارگرفت

کیفیتشاخصازبهرهگیريباکهبودپیچیدهايمدلتصمیمگیري،درختاولیهمدل•
GINIحرسکردنازبعدو(Pruning)متدباMDL (Minimum description Length) به
%48.7بهویژگیوکردپیداکاهش%94بهحساسیتمدلایندر.شدتبدیلزیرشکل

 .یافتافزایش
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2-مدلسازي
نمونهمدلکاربردي
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نتیجهگیري-استقرار

ونوزادانغربالگريبرايبهینههايمدلطراحیدرتوانندمیکاويدادههايتکنیک•
.باشدموثرROPمواردکشف

سایرازبهترFuzzy Ruleمدلعملکردمطالعه،ایندرشدهطراحیهايمدلبیندر•
کشفدرمتخصصینبهکمکبرعلاوهتواندمیآنازگیريبهرهواستهامدل
 .شودمنجرROPغربالگريشدنتراثربخشهزینهبهمداخله،نیازمندموارد

همچنینمدلدرختیکاربرديشدهنیزمیتواندباتوجهبهحساسیتقابلقبولوعدم•
 .درمانیمورداستفادهقرارگیرد-نیازبهرایانهدرصورتنیازبهوسیلهسیستمبهداشتی
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Case Presentation 
Diagnostic Models 

   HTLV1 طراحي مدل تشخيصي
با استفاده از شمارش كامل سلول  

 هاي خوني  
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 روش كار 

 CBCمهود  نوونهه    599برای انجام این مطالعه اطلاعات مربوط بهه ناهای    •

نوونه از بیوادان مبالا به  HTLV1 ،142نوونه از بیوادان مبالا به  246شامل 

ALL ،110  نوونه از بیوادان مبالا بهATL  نوونه از افرا  سالم جوه    101و

 .آودی گر ید

های  قائم  ناای  آزمایش های افرا  از سیسام اطلاعات بیوادساانی بیوادساان•

 .مشهد اساخراج شد( ع)و امام دضا 
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  کوک به و CHAID ماد از اسافا ه با  ا ه  ها این دوی بر سازی مدل•
 که  CHAID دوش .شد انجام 12 نسخه Clementine نرم افزاد
 Chi-squared Automatic Interaction عبادت شده مخاصر

Detector است تصویم  دخت انواع از یکی می باشد. 
 

 

 

 روش كار 
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 CBC آزمایش ناای  محاوی مطالعه این  د اسافا ه مود  های  ا ه بانک•
  بیواد 107 و نرمال فر  101 لوکوی، به مبالا بیواد 94 شامل نفر 302
  گلبول های تعدا  شامل بردسی مود  ماغیرهای .بو  HTLV1 به مبالا
 ،MCV، MCH هواتوکریت، هووگلوبین، قرمز، گلبول های تعدا  سفید،

MCHC، ،دصد لنفوسیت ها،  دصد مودفونوکلئرها، پلی  دصد پلاکت   
 .بو  ائوزینوفیل ها  دصد و مونوسیت ها

 

 

 نتایج
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P value Healthy Leukemia HTLV1 

0.698 8.7 66.2 13.7 WBC(10000) 

<0.001 4.6 3.6 4.0 RBC 

<0.001 13.2 9.8 11.6 Hgb 

0.002 85.1 89.7 88.7 MCV 

0.366 28.9 42.3 29.2 MCH 

0.797 33.9 32.9 34.0 MCHC 

0.286 292 1009 178 Platelet 

0.142 32.4 27.8 29.3 Lymphocyte 

0.504 6.2 5.4 4.7 Monocyte 

0.074 2.7 4.8 3.6 Eosinophil 

میانگین ماغیرها  د گروه های مخالف و سطح معنی  ادی تفاوت بین گروه های مخالف بر اساس  •
 آنالیز وادیانس

 

 نتایج
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 نتایج

 (  Gain Chart) ارزیابي عملكرد مدل
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 مدل نهایي به دست آمده در قالب درخت تصميم •

 

 نتایج
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 روش انواع از یکی که شده ساخته CHAID روش اساس بر مدل این•
  سادگی در روش این کلی مزیت .باشد می تصمیم درخت بر مبتنی های

  به مدل از گیری بهره امر همین .است بندی طبقه مراحل کلیه نمایش
 .سازد می ممکن را آمده دست

 
 
 

 بحث
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 بحث

  بیوادان یا علامت بدون افرا  CBC ناای  دوی بر مدل این اجرای با•
 و کشف دا احاوالی ناقل افرا  توان می کشود اندمیک مناطق  د مافرقه
 انواع بروز احاوال به توجه با .کر  معرفی تکویلی های آزمایش برای

  مواد  این کشف مبالا، افرا   د اعصاب سیسام اخالالات و ها بدخیوی
 افرا  سلامت سطح ادتقای و مذکود های بیوادی باد کاهش به تواند می
 با شو  می پیشنها  هوچنین .شو  منجر اندمیک مناطق  د ویژه به

 .شو  فراهم مدل کیفیت و دوش توسعه امکان بیشار های  ا ه از اسافا ه
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 نتيجه گيري

 به تکنیک خاص طود به و کاوی  ا ه بر مبانی گیری تصویم های مدل•
  توانند می آمده  ست به تصویم  دخت و مقاله این  د شده گرفاه کاد
 به و بو ه کننده کوک HTLV1 بیوادی به مبالا بیوادان شناسایی  د

  کوک افرا  این تر آسان و تر سری  شناسایی  د ماخصصین و پزشکان
 .نواید
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Case Presentation 
Diagnostic Models 

کاربرددادهکاويپیشبینی
 :کنندهدرپزشکی

 مقایسهالگوهايمنتخبدرشناسایی
زودهنگامبیماريمننژیتباکتریایی

 درایران
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 ادراکدادهها

مدیریتمرکزمننژیتیبیماراناطلاعاتیبانک•

هايسالدربهداشتوزارتواگیرهايبیماري

7574برمشتملوکشورکلاز1389و1388

 مورد

 

 نام متغیر نام متغیر
 مقدارقند (سال)سن

 CSFکشت روز

 کشتخون جنس

 لاتکس شغل

 رنگآمیزيگرم استان

 تشخیصمحتمل دانشگاه

 تشخیصقطعی شهر

 تشخیصنهایی منطقه

 آنتیبیوتیکقبل LPانجام

 آنتیبیوتیکبعد ظاهرنمونه

 نتیجهدرمان سلولتعداد

 Hibدریافتواکسن PMNدرصد

مننگوکوکیدریافتواکسن لنفوسیتدرصد  

 پروتئینمقدار
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مدلسازيپیشگوییکننده
 بیماريمننژیتباکتریایی
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 بحثونتیجهگیري

Sensitivity Accuracy نام تکنیک 

94/7% 88/8% SOTA 

99/7% 93/1% Naïve Bayes 
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 پیشنهاداتدرخصوصاستفادهازنتایجاینپژوهش

مدل هاي موفق کاربرد پژوهش اين از حاصل نتايج Predictive در را موثر 

   .داد نشان بيماري ها کنترل و تشخيص

درمان و بهداشت سيستم هاي در و شده بهينه مي توانند بيشتر داده هاي با مدل ها اين 

 .گيرند قرار استفاده مورد ها DSS و هاHIS و نظارتي و پايش سيستم هاي مانند
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Case Presentation 
Fraud or Anomaly Detection 

 
Hepatitis B familial 

transmission analysis 
A Data mining approach  
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Data Set Specification 

• 330 hepatitis B patients 

– Demographic data 

– Viral markers 

– Stage of disease 

– Family history of liver disease mortality 

– Morbidity 

•  Demographic data and viral markers of their offspring were 
also collected. 
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Traditional Data Analysis View 
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Network Analysis 
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Feature Selection Analysis 
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Findings (Tree View) 
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Findings 
The most dominant finding in the extracted patterns was the 
difference in transmission pattern of male and female index cases.  
 
• In male index cases, 

– Family history of liver disease mortality and morbidity was the 
main predictive factor of disease transmission to offspring.  

– In the next step, proxies of exposure duration such as offspring 
age were important. 

 
• In female index cases, 

– Rate of transmission was significantly higher in female index 
cases and the main determining factor was HBeAg.  

– In HBeAg negative patients, the pattern of transmission was 
different in patients based on their HDVAb. Transmission rate 
was 25% in HDVAb negative and 5% in HDVAb positive cases. 
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Anomaly Evaluation Approach 
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Case Presentation 
Health Policy Management 
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Case Presentation 
Scientometric Approach 

Data Mining in Medicine:  
A Scientometrics 

Perspective 
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Comparing growth rate of Data Mining 
publications in health and all sciences in Iran 
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Share of Data Mining publications in total 
number of articles in Medicine 

 

Iran  World

28286 5656233 

16 2374 

P
e
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n
t Data Mining in HM

Health and Medicine

%99 

%100 
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Findings and Suggestions of Scientometric Study of 
DataMining in Medicine 

•Publication Trends in Iran is somehow in accordance 
with world growth trend 

•But the volume of publication can be much higher 
Specially in health and medicine domain. 
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Any 
Questions? 


